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MATOS - LA SCIENCE DANS PLUS D"UNE LANGUE

» Initiative d'Helsinki sur le multilinguisme dans la communication savante (2019)

« La recherche est internationale. C'est une bonne chose! Le multilinguisme permet de continuer a mener des recherches pertinentes
au niveau local. Préservons-le! La diffusion des résultats de la recherche dans notre propre langue crée de l'impact. Soutenons-la! Il
est essentiel d'interagir avec la société et de partager les connaissances au-dela des milieux universitaires. Faisons la promotion de
cette ouverture! Les infrastructures disponibles pour communiquer la recherche en langues nationales sont fragiles. Ne les laissons pas

disparaitre. »

» Plan « science ouverte » MESR + Projets OPERAS

» Rapport « Traduction et science ouverte »

» Etudes préparatoires pour un service de traduction de documents scientifiques (20192-2020)
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» Appel a Projet Chist-ERA « Science in your own language » (2025-)
» LLMA4Eu - « Science WP » (2025-)

» Projets franco-canadiens (2025-)



MATOS - VERS LA TRADUCTION INTEGRALE DE DOCUMENTS ACADEMIQUES

» Détfis scientifiques

» Traduire avec des ressources et des
dictionnaires

» ldentification des termes et de leur
variation

» Traduire les phénomenes discursifs
» Utilisation de la structure du document

» Evaluation de la traduction de documents



MATOS - VERS LA TRADUCTION INTEGRALE DE DOCUMENTS ACADEMIQUES

» Détfis scientifiques » Résultats attendus
» Traduire avec des ressources et des » De nouvelles ressources
dictionnaires » Nouvelles méthodes pour la traduction
» ldentification des termes et de leur de documents longs
variation » Métriques d'évaluation
» Traduire les phénomenes discursifs » lllustrer les nouvelles possibilités du TAL
» Utilisation de la structure du document pour traiter les textes scientifiques

» Evaluation de la traduction de documents



MATOS - ORGANISATION

» Un consortium interdisciplinaire » Durée
» ALTAE / UPC (N. Kiibler) » 4 ans, début 01/01/2023
» ALMAnaCH / Inria (R. Bawden) » Personnels non permanents:
» INIST / CNRS (J.-F. Nominé, M. Huguin) » 3 étudiant-e-s en these
» ISIR-MLIA /SU & CNRS (F. Yvon, PI) » 39 hm ingénieur

» 12 hm post-doc



CORPUS PARALLELES ET MONOLINGUES

» Traitement des Langues
» Monolingues

» ACL anthology, ISCA archive
» these.tr,

» Paralleles
» Résumés de these.fr

» Résumés d’articles (TAL, )

» TA + post-édition de résumés

» Articles complets - quasi-traductions


http://aclanthology.org
http://isca-archive.org
http://these.fr
http://these.fr

CORPUS PARALLELES ET MONOLINGUES

» Traitement des Langues » Sciences de la Terre

» Monolingues » Monolingues
» ACL anthology, ISCA archive » these.fr,
» these.fr, » Paralleles

» Paralleles » Résumés de these.fr
» Résumés de these.ir » Résumés d'articles (CRAS, etc)
» Résumeés d'articles (TAL, ) » TA + post-édition de résumés
» TA + post-édition de résumés » Articles complets - centre Mersenne

» Articles complets - quasi-traductions


http://aclanthology.org
http://isca-archive.org
http://these.fr
http://these.fr
http://these.fr
http://these.fr
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» Articles complets - quasi-traductions

» Outils
» Conversion pdf - txt

» Alignement de phrases


http://aclanthology.org
http://isca-archive.org
http://these.fr
http://these.fr
http://these.fr
http://these.fr

ISTEX Loterre

Des terminologies en partage

Accueil / Vocabulaire du traitement automatique des langues (POC)

Vocabulaire du traitement automatique des langues (POC)

m ANNOTER TELECHARGER

Liste Hiérarchie . . : . p :
application du TAL > traduction automatique > traduction assistée par ordinateur

-application du TAL o . o Lo .

--alignement TERME PREFERENTIEL traduction assistee par ordinateur (O
-bibliométrie

--correction automatique )

filtrage de l'informa?ion DEFINITION Ensemble des techniques visant a alléger, a accélérer ou a
-identification de la langue systématiser des taches de traduction au moyen de

-Interaction homme-machine l'informatique. (http:/ /olst.ling.umontreal.ca/lhomme/
-lecture automatique

-prédiction de mots download/traductique.pdf)

~recherche d'information . . .
.reformulation CONCEPT GENERIQUE traduction automatique

4+traduction automatique

-post-édition SYNONYME(S) TAO
-pré-édition ' . '
-traduction assistée par ordinateur TRADUCTIONS computer-aided translation anglais
-traduction automatique a base de régles CAT
4traduction automatique assistée par ['humain
. itraduction automatique adaptative URI http:/ /data.loterre.fr/ark: /67375 /8LP-MZN3T4VB-N (O

~traduction automatique basée sur les corpus . i , _

-traduction automatique factorisée TELECHARGER CE CONCEPT : RDF/XML TURTLE JSON-LD Derniére modification le 21/05/2024
-traduction automatique fondée sur le dialogue

-traduction automatique hybride

-traduction automatique personnalisée EQUIVALENCE EXACTE https:/ /www.wikidata.org/ www.wikidata.org

-traduction brute wiki/ Q468495

-traduction entierement autonmatinue de haute
https://loterre.istex.fr/8LP/fr/page/-HNZKVE9L-F S
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Term occurences

Statistics

Some statistics
var/terms|#Sentences|#0ccurrences|occ/varjjocc/terms
1.6 278726 245155 147.1 (|240.8

Terms

[0] abreviation

[0/0] abreviation occ=173

e [taln-2016-long-009:E382] w=1.03 Les abréviations montrent la précision la plus élevée et les parentheses la moins élevée .

e [taln-2007-long-022:E98] w=1.01 Des listes d' abréviations et d' acronymes

e [taln-2006-poster-010:E154] w=0.95 La voyellation utilisée est représentée par des abreviations dont voici 1' explication : VC : voyellation courte , VL : voyellation longue , VCC : voyellation chadda courte VCL : voyellation chadda
longue , VM : voyellation muette ( ou ‘ soukoun '), LV : lettre voyelle et LPV :

e [recital-2014-long-007:E112] w=0.84 Les abréviations utilisées font référence au schéma d' annotation .

e [taln-2015-court-029:E195] w=0.76 On trouve deux types d' abreviations .

e [recital-2000-long-002:E74] w=0.71 abréviations ;

e [taln-2016-long-009:E287] w=0.60 Avec 1' extraction des abréviations , nous observons différents cas :

e [taln-2016-long-009:E308] w=0.60 Certaines abreviations sont correctement extraites en anglais : { PYLL ;

e [taln-2012-court-022:E201] w=0.56 Les autres abréviations désignent respectivement les conjonctions , les déterminants , les noms , les prépositions , les pronoms et les verbes .

e [taln-2005-long-013:E79] w=0.56 - abréviation de impersonnelle- vient décorer les occurrences de il qui apparaissent dans les phrases correspondant au patron de (2 ) .

e [taln-2019-court-021:E140] w=0.54 — Transformation des abreviations , ce qui transforme « resto » en « restaurant » et « min » en « minutes » ;

e [taln-2005-long-013:E82] w=0.53 - abréviation de anaphorique- est la balise par défaut : elle vient décorer les occurrences de il qui n' ont pas été balisées par .

e [taln-2008-long-013:E183] w=0.52 Le systeme baseline integre un dictionnaire d' abréviations construit manuellement par analyse de corpus .

e [taln-2015-court-029:E203] w=0.50 L' abreéviation A.G. est donc annotée A.:NC

e [taln-2016-long-009:E324] w=0.49 Nous pouvons voir que les abréviations montrent des performances €élevées , en appariement exact et inexact .

e [taln-2012-long-012:E221] w=0.42 L' abréviation abs peut étre reconnue comme un argument canonique désignant un concept abstrait ( e.g . : exemple 1, « une idée » ) , ou étre associée a un autre token pour 1' abstraire ( e.g .

e [taln-2017-long-014:E257] w=0.41 - les abréviations (e.g .

e [taln-2015-court-029:E196] w=0.40 D' une part des abreviations partielles , telles que chir .

 [recital-2005-long-010:E63] w=0.40 Le recours aux abreviations , aux émoticons , aux onomatopées , ainsi que les références aux autres utilisateurs , se révelent aussi assez courants .

e [taln-2011-long-027:E162] w=0.39 Les phrases ont été analysées apres remplacement des abréviations , normalisation des dates , ages , noms propre et nombres , et annotation des concepts .

[0/1] abbreviation occ=3




[820] apprentissage automatique

[820/0] machine learning occ=4

e [taln-2004-long-027:E75] w=0.38 * L' approche machine learning se fonde sur 1' apprentissage automatique .
e [taln-1999-poster-009:E13] w=0.04 Une telle hypothese de travail , qui s' inspire du courant Machine Learning en IA , est encore assez peu exploitée en TALN [ Gorin et al .
e [taln-2018-DEFT-002:E19] w=0.04 La volumétrie importante des tweets mis a disposition pour ce concours nous permettait d' envisager des méthodes de type Machine Learning .

e [taln-2004-long-027:E70] w=0.02 Il existe deux grandes approches pour détecter le theme d' un document sachant les représentations vectorielles , 1' approche statistique et ' approche machine learning , nous présentons maintenant les principes de
quelques unes des méthodes de détection de theme .

[820/1] apprentissage machine occ=3

e [taln-2011-court-025:E33] w=0.03 Nous avons ainsi restreint la liste des rdles a prendre en compte dans 1' apprentissage machine .
e [taln-2016-long-018:E39] w=0.02 L' approche la plus commune et efficace pour la tiche de classification d' énoncés en termes d' actes de dialogue est d' employer des techniques supervisées d' apprentissage machine ( Tavafi et al .

e [recital-2010-long-001:E257] w=0.01 Soulignons que Luyckx & Daelemans ( 2008 ) , qui se sont penchés sur I' influence du nombre d' auteurs , obtiennent un rappel semblable au nétre ( 76 % ) pour 20 auteurs ( avec une approche basée sur I'
apprentissage machine ) , alors que notre étude porte sur 53 auteurs .

[820/2] apprentissage automatique occ=353

e [taln-2007-poster-008:ES7] w=1.41 ensuite un apprentissage automatique permet un filtrage .

e [taln-2010-long-020:E64] w=1.33 Algorithmes d' apprentissage automatique

e [taln-2013-court-026:E151] w=1.11 Mais I' apprentissage automatique nécessite une grande quantité de documents préalablement étiquetés .

e [taln-2015-long-017:E49] w=1.07 L' apprentissage automatique est la base de cette méthodologie d' exploration de corpus .

o [taln-2011-long-038:E222] w=1.03 Leur apprentissage automatique peut améliorer la couverture , mais au détriment de la précision .

e [taln-2019-court-004:E91] w=0.92 L' apprentissage automatique vise a indiquer des frontieres de chaque chunk , mais aussi a déterminer son type .

e [taln-2007-long-033:E148] w=0.80 Une méthode d' apprentissage automatique pour évaluer les stades de développement

e [taln-2015-court-019:E38] w=0.78 L' apprentissage automatique n' avait pu encore €tre mis en oeuvre dans ce contexte , faute jusqu' a présent de corpus annotés et disponibles librement .
e [taln-2013-long-031:E78] w=0.71 Traditionnellement , 1' apprentissage automatique se rapproche plut6t d' une classification ( attribution d' une classe a un mot ) que d' une annotation ( délimitation d' une expression linguistique ) .
e [taln-2009-long-022:E132] w=0.71 Apprentissage automatique

e [taln-2001-poster-004:E10] w=0.71 Apprentissage Automatique

e [taln-2019-court-004:E89] w=0.71 Apprentissage automatique

o [taln-2013-court-033:E71] w=0.67 SECTION 3 : Classification d' opinion par apprentissage automatique

e [taln-2014-long-019:E42] w=0.63 Ces systemes utilisent tous des méthodes d' apprentissage automatique .

e [taln-2019-court-021:E227] w=0.63 L' apprentissage automatique proposé tient compte de ces observations et des caractéristiques linguistiques de chaque catégorie retenue .

e [taln-2011-long-014:E80] w=0.60 L' apprentissage automatique se base sur des tests sémantiques , qui permettent de mesurer le degré de subjectivité des termes , ainsi que leur valence s' il s' agit d' adjectifs , et qui sont effectués a 1' aide du moteur de
recherche Yahoo!.

¢ [recital-2014-long-005:E15] w=0.58 , Apprentissage Automatique

e [taln-2010-long-020:E201] w=0.57 En apprentissage automatique ( AA ) , la quantité de données d' apprentissage est une notion cruciale .

e [taln-2018-DEFT-008:E85] w=0.53 L' algorithme d' apprentissage automatique supervisé retenu est liblinear6 ( Fan et al .

e [taln-2014-long-028:E319] w=0.52 Ce logiciel fournit des algorithmes d' apprentissage automatique et donne leurs résultats de classification .




[820] apprentissage automatique docc=188 (occ=1050)

o ~~[1540] apprentissage reduction docc=38 (occ=2423) taln-2011-long-018:1:E4:ES taln-2009-long-026:(:E36:E36 taln-2015-long-006:3:E195:E198 taln-2017-court-025:0:E112:E112 taln-2019-court-014:0:E17:E17 taln-2009-
long-019:2:E24:E26 recital-2017-long-005:1:E227:E228 recital-2017-long-008:1:E339:E340 taln-2009-long-022:1:E118:E119 taln-2012-court-016:1:E70:E71

[823] traduction automatique docc=242 (occ=1406)

e [823] TA acronym docc=27 (occ=368) taln-2005-court-014:0:E2:E2 taln-2013-court-019:0:E24:E24 taln-2014-court-001:0:E2:E2 taln-2017-court-026:0:E50:ES53 recital-2006-long-002:(:E10:E10 taln-1999-poster-011:0:E2:E2
taln-2005-long-023:0:E163:E163 taln-2009-long-014:0:E15:E15 taln-2011-long-005:0:E22:E22 taln-2014-long-025:0:E0:E2

e [823] traductions automatiques inflection docc=6 (occ=48) taln-2014-court-001:1:E2:E3 taln-2013-court-028:4:E7:E36 taln-2008-long-022:4:E4:E8 taln-2013-long-006:5:E0:ES taln-2009-court-028:1:E7:E29 taln-2019-
court-010:2:E31:E48

[823] TA docc=27 (occ=368)

e [823] traduction automatique acronym_expansion docc=9 (occ=1406) taln-2019-long-003:0:E212:E212 taln-2015-long-021:1:E6:E8 taln-2008-long-024:9:E196:E232 taln-2011-long-005:3:E90:E93 taln-2013-demo-008:4:EQ:E4
taln-2017-court-026:1:E3:E20 recital-2006-long-002:6:E202:E208 taln-2017-long-005:5:E222:E242 taln-2009-long-014:7:E49:E71

[830] annotation manuelle docc=104 (occ=215)

e ~~[76] annotation reduction docc=21 (occ=2883) recital-2013-long-005:0:E226:E226 taln-2007-long-032:0:E69:E69 taln-2010-court-034:0:E45:E45 taln-2012-court-003:1:E23:E25 recital-2011-long-002:1:E7:E8 taln-2010-
long-016:1:E250:E251 taln-2014-long-032:1:E83:E84 taln-2014-long-027:1:E253:E256 recital-2017-long-010:2:E189:E191 taln-2011-long-012:0:E321:E324

e ~~[76] annotations reduction docc=4 (occ=1229) taln-2015-long-026:5:E201:E204 taln-2010-court-013:3:E69:E72 taln-2016-long-016:5:E21:E24 taln-2007-long-024:4:E188:E192
[835] modeles de markov docc=32 (occ=84)

o ~~[870] modele reduction docc=8 (occ=4394) recital-2005-court-003:2:E11:E13 taln-2012-long-003:1:E57:E58 taln-2014-court-010:2:E11:E13 taln-2014-long-028:1:E75:E76 taln-2007-poster-030:3:E2:ES taln-2014-
court-030:3:E36:E39 taln-2004-long-010:1:E24:E39 taln-2005-court-003:3:E11:E67

e ~~[870] modeles reduction docc=3 (occ=2105) taln-2016-court-012:5:E23:E31 taln-2010-long-019:6:E171:E177 taln-2011-long-002:6:ES0:E56
¢ [835] mode¢le de markov inflection docc=2 (occ=26) taln-2014-long-028:1:E75:E85 recital-2005-court-003:6:E62:E68

[835] modele de markov docc=7 (occ=26)
e ~~[870] modele reduction docc=3 (occ=4394) taln-2005-court-003:1:E110:E111 taln-2019-court-014:6:E156:E162 recital-2010-long-003:9:E77:E86

[836] masculin docc=48 (occ=89)




[820] apprentissage automatique docc=188 (occ=1050)

o ~~[1540] apprentissage reduction docc=38 (occ=2423) taln-2011-long-018:1:E4:ES taln-2009-long-026:(:E36:E36 taln-2015-long-006:3:E195:E198 taln-2017-court-025:0:E112:E112 taln-2019-court-014:0:E17:E17 taln-2009-
long-019:2:E24:E26 recital-2017-long-005:1:E227:E228 recital-2017-long-008:1:E339:E340 taln-2009-long-022:1:E118:E119 taln-2012-court-016:1:E70:E71

[823] traduction automatique docc=242 (occ=1406)

e [823] TA acronym docc=27 (occ=368) taln-2005-court-014:0:E2:E2 taln-2013-court-019:0:E24:E24 taln-2014-court-001:0:E2:E2 taln-2017-court-026:0:E50:ES53 recital-2006-long-002:(:E10:E10 taln-1999-poster-011:0:E2:E2
taln-2005-long-023:0:E163:E163 taln-2009-long-014:0:E15:E15 taln-2011-long-005:0:E22:E22 taln-2014-long-025:0:E0:E2

e [823] traductions automatiques inflection docc=6 (occ=48) taln-2014-court-001:1:E2:E3 taln-2013-court-028:4:E7:E36 taln-2008-long-022:4:E4:E8 taln-2013-long-006:5:E0:ES taln-2009-court-028:1:E7:E29 taln-2019-
court-010:2:E31:E48

[823] TA docc=27 (occ=368)
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[830] annotation manuelle docc=104 (¢

e ~~[76] annotation reduction docc=21 (occ=2883) recit 003:1:E23:E25 recital-2011-long-002:1:E7:E8 taln-2010-
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[836] masculin docc=48 (occ=89)




EXTRACTION DE CONTEXTES DEFINITOIRES

Qu’est-ce qu’un alignement de mots ?

allauzen-wisniewski-2009-modeles: « Un alignement mot a mot entre une phrase et sa traduction consiste a extraire des
relations d'appariement entre les mots de la phrase source et les mots de sa traduction. »

allauzen-wisniewski-2009-modeles: « L'alignement mot a mot est une tache intermédiaire dont le seul objectif est
d'extraire des ressources pour une tache « de plus haut niveau » (systéme de traduction automatique de recherche
d’information...). »

mdhaffar-etal-2019-apport: alignement mot a mot « Un alignement mot a mot utilisant la distance de Levenshtein est
réalisé entre la transcription manuelle (référence) et la transcription automatique (hypothése). »

tomeh-etal-2011-estimation: alignement mot a mot « Un alignement mot a mot entre une phrase source et sa traduction
(la phrase cible) regroupe un ensemble de liens décrivant une relation de traduction entre mots. »

lardilleux-etal-2011-generalisation: « L'alignement sous-phrastique consiste a extraire des traductions d'unités textuelles
de grain inférieur a la phrase a partir de textes multilingues paralléles alignés au niveau de la phrase. »

lardilleux-lepage-2009-anymalign: « L'alignement sous-phrastique consiste a extraire des traductions d'unités textuelles
de grain inférieur a la phrase a partir de textes multilingues dont les phrases ont préalablement été mises en
correspondance ».

ozdowska-2007-trois: « ALIBI est un systéme d'alignement sous-phrastique qui vise a mettre en correspondance des
unités textuelles de taille inférieure a la phrase qui sont potentiellement en relation de traduction (Ozdowska 2006) ».

Les oeuvres du « Concordanceur »



NEONYMIE COMPUTATIONNELLE

Comment traduire des néologismes ? En exploitant des définitions ...

zero-shot learning + « Facon d’apprendre une tache sans avoir eu de démonstration ou
d’exemple » => apprentissage sans exemple

et des giga modeéles de langue (GML).

Questions de recherche:
> Comment utiliser des définitions pour prédire des termes inconnus ?
> Comment retrouver et include des exemples de termes pertinents ?

> Les connaissances morphologiques des grands modeles de langue ?



NEONYMIE COMPUTATIONNELLE ET GML MULTILINGUES

> Conditions et prompts
> TERM: traduction directe du terme anglais
« le terme anglais {src_term} peut se traduire en francais par : »
>~ DEF: génération depuis une définition en francais
« {def} définit le terme : “{def} defines the term : »
> TERM+DEF : traduction et génération depuis une définition

« {def} définit le terme anglais {src_term} qui peut se traduire en francais par : »



NEONYMIE COMPUTATIONNELLE ET GML MULTILINGUES

> Conditions et prompts
> TERM: traduction directe du terme anglais
« le terme anglais {src_term} peut se traduire en francais par : »
>~ DEF: génération depuis une définition en francais
« {def} définit le terme : “{def} defines the term : »
> TERM+DEF : traduction et génération depuis une définition

« {def} définit le terme anglais {src_term} qui peut se traduire en francais par : »

* La génération utilise des giga modeles de langue multilingues + des exemples (RAGs)



Input Definition

Crainte obsédante ou phantasmophobie (phasmophobia) :
excessjve des dents Crainte obsédante ou excessive des fantbmes.

34 common characters
(Obsessive or excessive fear of ghosts.)

(Obsessive or excessive fear of teeth.)

Sélection d'exemples

anxiété sociale (social anxiety disorder) :
Crainte d’étre dévisagé par d’autres personnes [...]

7 common characters
(Fear of being stared at by others)

bidirectionnel (bidirectional) :
Se dit de ce qui est capable de transmettre de

l'information dans les deux sens.
(Having to do with the ability to transmit data in either direction.)

Prefixation

Suffixation

Output term

odontophobie Morphological

_ 4 Neoclassical
Analysis

(odontophobia)

Native

Syntagmatic



NEONYMIE COMPUTATIONNELLE: RESULTATS PRINCIPAUX

> Pour les GLM considérés, DEF est trés inférieur a TERM
> Utiliser une définition (DEF+TERM) améliore TERM

> Combiner les deux stratégies de recherche « linguistiques » fournit les meilleurs
résultats (~ 35 EM)

> Le procédé morphologique utilisé est souvent correct

> La segmentation sous-lexicale obscurcit les relations morphologiques

Towards the Machine Translation of Scientific Neologisms (Lerner & Yvon, Proc. COLING 2025)



https://aclanthology.org/2025.coling-main.63/

VERS LA TRADUCTION DE DOCUMENTS

Phase par phrase

| like this color. ——> J'aime cette couleur.

It is very elegant. —> Elle est trés élégante.

It represents... ——> Ellereprésente...




VERS LA TRADUCTION DE DOCUMENTS

Phase par phrase Phrases en contexte (fenétre = 1)

| like this color. ——> J'aime cette couleur. | like this color. —  J'aime cette couleur.

It is very elegant. —>  Elle est trés élégante. | like this color. It is very elegant. — Elleesttrés élégante.

It represents... —> Ellereprésente... It is very elegant. It represents... —> Ellereprésente...




VERS LA TRADUCTION DE DOCUMENTS

| like this color. —> J'aime cette couleur. | like this color. —  J'aime cette couleur.

It is very elegant. —>  Elle est trés élégante. | like this color. It is very elegant. — Elleesttrés élégante.

It represents ... — Ellereprésente... It is very elegant. It represents ... ——> Ellereprésente...

| like this color. It is very elegant. It represents...

|

J'aime cette couleur. Elle est tres élégante. ( Elle représente...




| like this color. —> J'aime cette couleur. | like this color. —  J'aime cette couleur.

It is very elegant. —>  Elle est trés élégante. | like this color. It is very elegant. ——>  Elle est trés élégante.

It represents ... —> Ellereprésente... It is very elegant. It represents ... ——> Ellereprésente...

| like this color. It is very elegant. It represents...

|

J'aime cette couleur. Elle est tres élégante. ( Elle représente...




TOWERBASE

Imaz |

sent
256
512
768
1024

sent
256
512
768
1024
1200
1600
2048

2014

45.1 (0.97)
33.9 (0.82)
14.6 (0.44)
7.3 (0.27)
8.8 (0.56)

43.4 (0.98)
44.0 (0.96)
42.9 (0.96)
39.6 (0.98)
38.5 (0.98)
37.4 (0.92)
33.3 (0.96)
24.0 (0.97)

2015

43.9 (0.98)
35.4 (0.84)
16.0 (0.56)
7.9 (0.32)
7.4 (0.51)

42.9 (0.99)
42.8 (0.98)
39.8 (0.98)
39.0 (0.97)
33.1 (0.99)
35.5 (0.98)
34.9 (0.96)
277.77 (0.95)

2016

41.7 (1.00)
33.3 (0.86)
15.2 (0.52)
10.0 (0.46)

7.5 (0.50)

39.7 (1.00)
40.9 (1.00)
39.9 (1.00)
38.1 (0.99)
35.4 (1.00)
36.2 (1.00)
26.7 (0.94)
27.2 (0.96)

2017

41.8 (1.00)
33.5 (0.87)
13.8 (0.49)
6.7 (0.27)
6.5 (0.48)

38.7 (1.00)
39.4 (1.00)
40.6 (1.00)
39.9 (1.00)
35.4 (0.98)
35.6 (0.98)
31.0 (0.97)
23.5 (0.87)
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Choisir un article a post-éditer

Sélectionnez un article du tableau ci-dessous et cliquez sur ¢ pour faire une nouvelle post-édition. Affinez le choix en cherchant un mot clé ou nom

d'auteur afin de privilégier vos propres articles ou les articles sur certains thémes: Mot clé ou nom © 0

Vous pouvez choisir le méme article plusieurs fois - une traduction différente sera proposée. Le nombre de post-éditions que vous avez effectuées
pour un article donné est indiqué dans la colonne &. Le nombre total de post-éditions, tout utilisateur confondu, est dans la colonne & .

Vous pouvez aussi choisir un article au hasard !

MM K 1 2 3 M M

Title Authors Year Venue a %

Identification Services for Online Elena Ferrari 2018 Privacy and Identity Management. The Smart 00
Social Networks (OSNs) Extended Revolution : 12th IFIP WG 9.2, 9.5, 9.6/11.7,
Abstract 11.6/SIG 9.2.2 International Summer School,

Ispra, Italy, September 4-8, 2017, Revised

Selected Papers

Grammar Error Detection with Jean-Philippe Prost 11th International Conference on Parsing
Best Approximated Parse Technology (IWPT'09)

Timeline Visualization of Wynand Staden 15th IFIP International Conference on Digital
Keywords Forensics (DigitalForensics)

The Use of Naturalistic Reading  Olga Seminck Language and Linguistics Compass
Corpora for the Study of Pronoun
and Coreference Resolution

An Improved Recommender for Yajie Gu, Jing Zhou, Shouxun Liu 2018 10th International Conference on Intelligent
Travel Itineraries Information Processing (IIP)

Global Environmental Assessment Miroslav Kubasek, Jifi Hfebicek, Jifi Kalina, 2011 9th International Symposium on Environmental
Requires Global Functional Ladislav Dusek, Jaroslav Urbanek, lvan Software Systems (ISESS)

Searching Engines: Robust Holoubek

Application of TaToo Tools

Kartu-Verbs: A Semantic Web Mireille Ducassé 2021 XIX EURALEX conference
Base of Inflected Georgian Verb

Forms to Bypass Georgian Verb

Lemmatization Issues




Post-éditez la traduction d'un titre et d'un résumé dans le domaine du TAL

Instructions :

Modifiez le texte (titre et résumé) pour qu'il soit clair, compréhensible et acceptable, comme vous le feriez pour une publication dans un journal en frangais
(p. ex. la revue TAL). Pour ce faire, merci de ne pas vous servir d'outils de traduction automatique. Dans la mesure du possible, merci de faire cette révision
sans vous interrompre pour que la durée enregistrée corresponde au temps effectif de post-édition.

O Attention : Si vous quittez cette page (en fermant la fenétre ou en revenant sur la page précédente, vous perdrez les modifications apportées).

Titre : A Comparison of Various Methods for Concept Tagging for Spoken Language Understanding
Publié dans : LREC

Auteurs : Stefan Hahn, Patrick Lehnen, Christian Raymond, Hermann Ney

Année : 2008

ID Hal : 1321122

Résumé d'origine :

A Comparison of Various Methods for Concept Tagging for Spoken Language Understanding

The extraction of flat concepts out of a given word sequence is usually one of the first steps in building a spoken language understanding (SLU) or dialogue
system. This paper explores five different modelling approaches for this task and presents results on a French state-of-the-art corpus, MEDIA. Additionally,
two log-linear modelling approaches could be further improved by adding morphologic knowledge. This paper goes beyond what has been reported in the
literature, e.g. in (Raymond & Riccardi 07). We applied the models on the same training and testing data and used the NIST scoring toolkit to evaluate the
experimental results to ensure identical conditions for each of the experiments and the comparability of the results. Using a model based on conditional
random fields, we achieve a concept error rate of 11.8% on the MEDIA evaluation corpus.

Traduction a post-éditer :

Comparaison de diverses méthodes d'étiquetage de concepts pour la compréhension du langage parlé

L'extraction de concepts plats a partir d'une séquence de mots donnée est généralement I'une des premiéres étapes de la construction d'un systéme de
compréhension du langage parlé (SLU) ou d'un systéme de dialogue. Cet article explore cing approches de modélisation différentes pour cette tache et
présente des résultats sur un corpus frangais de pointe, MEDIA. En outre, deux approches de modélisation log-linéaire pourraient étre améliorées en ajoutant
des connaissances morphologiques. Cet article va au-dela de ce qui a été rapporté dans la littérature, par exemple dans (Raymond & Riccardi 07). Nous avons
appliqué les modeéles sur les mémes données de formation et de test et utilisé la boite a outils de notation du NIST pour évaluer les résultats expérimentaux
afin de garantir des conditions identiques pour chacune des expériences et la comparabilité des résultats. En utilisant un modéle basé sur des champs
aléatoires conditionnels, nous obtenons un taux d'erreur de concept de 11,8% sur le corpus d'évaluation MEDIA.
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Post-éditez la traduction d'un titre et d'un résumé dans le domaine du TAL

Instructions :

Modifiez le texte (titre et résumé) pour qu'il soit clair, compréhensible et acceptable, comme vous le feriez pour une publication dans un journal en frangais
(p. ex. la revue TAL). Pour ce faire, merci de ne pas vous servir d'outils de traduction automatique. Dans la mesure du possible, merci de faire cette révision
sans vous interrompre pour que la durée enregistrée corresponde au temps effectif de post-édition.

O Attention : Si vous quittez cette page (en fermant la fenétre ou en revenant sur la page précédente, vous perdrez les modifications apportées).

Titre : A Comparison of Various Methods for Concept Tagging for Spoken Language Understanding
Publié dans : LREC

Auteurs : Stefan Hahn, Patrick Lehnen, Christian Raymond, Hermann Ney

Année : 2008

ID Hal : 1321122

Résumé d'origine :

A Comparison of Various Methods for Concept Tagging for Spoken Language Understanding

The extraction of flat concepts out of a given word sequence is usually one of the first steps in building a spoken language understanding (SLU) or dialogue
system. This paper explores five different modelling approaches for this task and presents results on a French state-of-the-art corpus, MEDIA. Additionally,
two log-linear modelling approaches could be further improved by adding morphologic knowledge. This paper goes beyond what has been reported in the
literature, e.g. in (Raymond & Riccardi 07). We applied the models on the same training and testing data and used the NIST scoring toolkit to evaluate the
experimental results to ensure identical conditions for each of the experiments and the comparability of the results. Using a model based on conditional
random fields, we achieve a concept error rate of 11.8% on the MEDIA evaluation corpus.

Traduction a post-éditer :

Comparaison de diverses méthodes d'étiquetage de concepts pour la compréhension du langage parlé

L'extraction de concepts plats a partir d'une séquence de mots donnée est généralement I'une des premiéres étapes de la construction d'un systéme de
compréhension du langage parlé (SLU) ou d'un systéme de dialogue. Cet article explore cing approches de modélisation différentes pour cette tache et
présente des résultats sur un corpus francais de pointe, MEDIA. En outre, deux approches de modélisation log-linéaire pourraient étre améliorées en ajoutant
des connaissances morphologiques. Cet article va au-dela de ce qui a été rapporté dans la littérature, par exemple dans (Raymond & Riccardi 07). Nous avons
appliqué les modeéles sur les mémes données de formation et de test et utilisé la boite a outils de notation du NIST pour évaluer les résultats expérimentaux
afin de garantir des conditions identiques pour chacune des expériences et la comparabilité des résultats. En utilisant un modéle basé sur des champs
aléatoires conditionnels, nous obtenons un taux d'erreur de concept de 11,8% sur le corpus d'évaluation MEDIA.
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Post-éditez la traduction d'un titre et d'un résumé dans le domaine du TAL

résumé) pour qu'il soit clair, compréhensible et acceptable, comme vous le feriez pour une publication dans un journal en francgais
Ir ce faire, merci de ne pas vous servir d'outils de traduction automatique. Dans la mesure du possible, merci de faire cette révision
our que la durée enregistrée corresponde au temps effectif de post-édition.
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Traduction a post-éditer :

Comparaison de diverses méthodes d'étiquetage de concepts pour la compréhension du langage parlé

L'extraction de concepts plats a partir d'une séquence de mots donnée est généralement I'une des premiéres étapes de la construction d'un systéme de
compréhension du langage parlé (SLU) ou d'un systéme de dialogue. Cet article explore cing approches de modélisation différentes pour cette tache et
présente des résultats sur un corpus francais de pointe, MEDIA. En outre, deux approches de modélisation log-linéaire pourraient étre améliorées en ajoutant
des connaissances morphologiques. Cet article va au-dela de ce qui a été rapporté dans la littérature, par exemple dans (Raymond & Riccardi 07). Nous avons
appliqué les modeéles sur les mémes données de formation et de test et utilisé la boite a outils de notation du NIST pour évaluer les résultats expérimentaux
afin de garantir des conditions identiques pour chacune des expériences et la comparabilité des résultats. En utilisant un modéle basé sur des champs
aléatoires conditionnels, nous obtenons un taux d'erreur de concept de 11,8% sur le corpus d'évaluation MEDIA.
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DEVELOPPEMENTS EN COURS OU A VENIR

» Ressources
» Terminologie STEP
» Poursuite de l'acquisition d'articles traduits

» Traitements automatiques de HAL

» Annotation, évaluation et modélisation de la
variation terminologique

» Evaluation de la TA
» Traduction Automatique > Evalueravec des GLM

» Traduire avec RAG (intra et inter doc) » Evaluer la traduction de termes

» Meéta-évaluation de la traduction niveau
document

» Traduire avec des termes

» Intégration de la structure . -
» Post édition: passage a lI'échelle



Accuell Contexte Publications Ressources

MaTOS

Traduction Automatique pour Ouvrir la Science

[English version B
Vers la traduction de documents scientifiques complets
Le projet ANR MaTOS (Machine Translation for Open Science)n mené par I'ISIR (MLIA), Inria (ALMAnaCH), Université Paris-Cité

(ALTAE) et CNRS (INIST), vise a développer de nouvelles méthodes pour la traduction automatique (TA) intégrale de documents
scientifiques, ainsi que des métriques automatiques pour évaluer la qualité des traductions produites.
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IS DETERMINED

THE QUALITY OF
CALORY CONTENT

Notre principale cible applicative est la traduction d'articles scientifiques entre le frangais et I'anglais, pour laquelle des
ressources linguistiques peuvent étre exploitées pour obtenir des traductions plus fiables, aussi bien dans une optique d'aide a
la publication que pour des besoins de lecture ou de fouille de textes.

Le projet vise a contribuer de plusieurs fagons a |'automsaisation du traitement d'articles scientifiques : (a) en développant de
nouvelles ressources ouvertes pour la TA spécialisée; (b) en améliorant, par I'étude des variations terminologiques, la
description des marqueurs de cohérence textuelle pour les articles scientifiques; (c) en étudiant de nouvelles méthodes de
traitement multilingue pour ces documents ; (d) en proposant des métriques dédiées a la mesure des progrés pour ce type de
taches. Le résultat final permettra, par une traduction améliorée, de fluidifier la circulation et la diffusion des savoirs et
connaissances scientifiques.
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