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Introduction

e LA simmisce partout... méme en sciences sociales



Introduction

e [lIntelligence artificielle simmisce partout... méme dans les sciences
e (Quid de I'analyse de contenu ?

o Un domaine ancien

o Deux déclinaisons

o Un réinvestissement depuis peu, porté par les LLMs



Introduction

e [Intelligence artificielle simmisce partout... méme dans les sciences

e (uid de I'analyse de contenu ?

e Que peuvent les LLMs ?
o Des avancees importantes
o Differentes dimensions : exploration, annotation, extraction d’information
o Des limites, et des critiques




Introduction

o (ette presentation
o Une presentation critique des approches disponibles

o Argument: sous conditions, il est possible a la chercheuse de saugmenter
m Annoter/extraire avec ~ le méme niveau de précision
m e faire a une échelle bien plus grande
m e faire sans se dequalifier




Introduction

1. Laffaire n'est plus dans le sac

2. Saugmenter : méthodes

3. Des opportunités a differents niveaux
4. Des difficultes, selon les outils

Conclusion: Saugmenter?



|'affaire n'est plus dans le sac

e |e langage pour objet, une histoire ancienne (Weber,1910; Berelson, 1952)



https://www.persee.fr/doc/reso_0751-7971_1992_num_10_51_1928

|'affaire n'est plus dans le sac

e [e langage pour objet, une histoire ancienne (Weber, 1910; Berelson, 1952)
e Différentes approches, mais un point commun : 'hypothese du “sac de mots”



|'affaire n'est plus dans le sac

Pheéedre Hippolyte Mickey Minnie aime
Phédre aime Hippolyte 1 1 0 0 1

Mickey aime Minnie 0 0 1 1 1



|'affaire n'est plus dans le sac

e Un point commun : Thypothese du “sac de mots”
o A shocking hypothesis™ (Grimmer and Stewart, 2013)
o D’indéniables succes
m Decomptes (Moretti), co-occurences (Reinert), stat textuelle (Lebart)
m Analyses thematiques [Blei & Di Maggio, 2013]
m Stylométrie [Mosteller, 2017]
|
[ |

Reseaux semantiques (Rule et al., 2015)



https://www.cambridge.org/core/journals/political-analysis/article/text-as-datathe-promise-and-pitfalls-of-automatic-content-analysis-methods-for-politicaltexts/F7AAC8B2909441603FEB25C156448F20
https://litlab.stanford.edu/assets/pdf/LiteraryLabPamphlet9.pdf
https://web.archive.org/web/20180411091701id_/http://lexicometrica.univ-paris3.fr/jadt/jadt2008/pdf/reinert.pdf
https://books.google.fr/books?hl=fr&lr=&id=24nvLSkVcJsC&oi=fnd&pg=PP3&dq=lebart+salem&ots=jkqwd-W133&sig=qEm3I-G74zVTLqZLUA0F4sClwXM&redir_esc=y#v=onepage&q=lebart%20salem&f=false
https://www.sciencedirect.com/science/article/abs/pii/S0304422X13000661?casa_token=tQSD8dhc8PkAAAAA:JWyB9PTI8e70nfErGa1UXeHzYSTEnJU2EEfz2YJX05eqZHtYQZoP69SEQWra0WYL5rDaQ_fvS9U
https://www.tandfonline.com/doi/abs/10.1080/01621459.1963.10500849
https://www.pnas.org/doi/abs/10.1073/pnas.1512221112

|'affaire n'est plus dans le sac

Breve histoire de I'analyse de contenu (textuel)

e Un point commun : I'hypothese du “sac de mots’
o A shocking hypothesis™ (Grimmer and Stewart, 2013)
o [Dindeniables succes
o Mais des limites
- Ordre
- Polysemie
- Et plus generalement, granularité



https://www.cambridge.org/core/journals/political-analysis/article/text-as-datathe-promise-and-pitfalls-of-automatic-content-analysis-methods-for-politicaltexts/F7AAC8B2909441603FEB25C156448F20

|'affaire n'est plus dans le sac

Les Transformers, une representation alternative du langage



|'affaire n'est plus dans le sac

Les Transformers, une representation alternative du langage

e Une architecture, basée sur des reseaux de neurones profonds

e Au coeur des principales technologies actuelles
- (Generative Pretrained Transformers (GPTs), BERT
- Utilisés pour le texte, Iimage, le son



|'affaire n'est plus dans le sac

Les Transformers, une representation alternative du langage

e Une architecture basee sur des réseaux de neurones profonds (Vaswani, 201/)

e Aucoeur des principales technologies actuelles
e Une nouvelle maniéere de représenter le langage

o Auto-attention : chaque mot a acces a tous les mots (précedents)
o Nombreuses couches successives : contextualisation



https://proceedings.neurips.cc/paper/2017/hash/3f5ee243547dee91fbd053c1c4a845aa-Abstract.html

|'affaire n'est plus dans le sac

Les Transformers, une representation alternative du langage

e Une architecture basée sur des réseaux de neurones profonds (Vaswani, 2017)
e Une nouvelle maniere de representer le langage
e D’une analyse lexicale a une sémantique du langage

T~
’ : . .
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Deux grandes approches



S'augmenter: methodes
Deux grandes approches

1. Prompter un LLM (decoders)
Utiliser des IA genératives

What can | help with?

Je vais te transmettre une série de textes. Pour chacun, détermine le theme évoqué

Classe les selon les rubrigues suivantes: “politique”,

Voici le texte : XXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXXX

e




S'augmenter: methodes
Deux grandes approches

1. Prompter un LLM (decoders)
Utiliser des IA genératives

A Tweets (2020-2021)

Accuracy Intercoder Agreement
ChatGPT outperforms crowd workers for text- Rrelevance 1 : —
———— ——
annotation tasks | - T ———
——— _—
Fabrizio Gilardi B, Meysam Alizadeh &, and Maél Kubli Authors Info & Affiliations s p——————,
Edited by Mary Waters, Harvard University, Cambridge, MA; received March 27, 2023; accepted June 2, 2023 TOp'CS _ ﬁ‘
July 18,2023 120 (30) e2305016120 = https://doi.org/10.1073/pnas.2305016120 Frames | : ' )
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S'augmenter: methodes

1. Prompter un LLM (decoders)
Classification de texte, mais aussi extraction d’information

vio Berbusconi, a Shawman Who Upended Italian Politics and Cu :-,,

ROME 4Ixc brash media mogul who
revolutionized Ttalian television using privately owned chanmelsto—

become the country’s most polarizing and prosecuted prime

—————Silvio Berlusconi

minister over multiple stints in office and an often scandalous Name

quarter-century of political and cultural influence, died on Monday “"\—\_

R . aele SDI Ti s was 86 "\\,

at San Raffaele Hospital in Milan. He was 86. Date Of b|rth ~ Sept, 29| ]936
His death was confirmed in a statement by Prime Minister Giorgia \

Meloni, with whom he was a coalition partner in the current Italian

government. No cause of death was given, b e was hospitalized Age at Death 86

last week as part of his treatment fo @ other ! |

ailments. EE o . y
—~Bornin _-Milan

To Italians, Mr. Berlusconi was constant entertainment — both —

comic and tragic, with more than a touch of off-color material — [ o— [ X i

until they booed him off the stage. But he kept coming back. To Cause Of death e o S Chmnl[} |8Ukem|a
economists, he was the man who helped drive the Italian economy _, |

into the ground. To political scientists, he represented a bold new %

experiment in television's impact on voters. And to tabloid ’ Ch'ldren 5 [3 daughters, 2 SO”S)

reporters, he was a delicious fount of scandal, gaffes, ribald insults —
and sexual escapades. B i

A gifted orator and showman who sangrgncﬁiigi hips as a young——

man, Mr. Berlusconi “,T (Et._c_lgma'primcmihfsfc} in 1994, after (SJ[U h | e |’! Da ng -|-O n | O | | | 0 n | 2 0 2 5]



https://journals.sagepub.com/doi/10.1177/00491241251336794

S'augmenter: methodes

2. Affiner un LLM (encoders)
Entrainer un modele pour qu'il sache classifier comme le ferait la chercheuse



S'augmenter: methodes

2. Affiner un LLM (encoders)

Entrainer un modele pour qu'il sache classifier comme le ferait la chercheuse
e Annotation manuelle d'exemples (positifs, négatifs), en quantité raisonnable

e (Qu'on donne ensuite au modele pour “I'affiner”

e Etauquel on demande de predire

Preuve: (Do, Ollion et Shen, 2027)



https://scholar.google.com/citations?view_op=view_citation&hl=fr&user=5LZMtfYAAAAJ&citation_for_view=5LZMtfYAAAAJ:YsMSGLbcyi4C

Le Bingo des sources fiables

, . . shuchote un |glisse un eneun |
S'augmenter: methodes o P IR
. isse ot sawo
2. Affiner un LLM (encoders) sireun ool Bt
, , 1 : _ visiteur du soirjacolyte _ [t€
Ex: Déterminer les éléments dun articlede |~ 6

presse qui introduisent des propos “non
attribues” (Shen, 2024)




S'augmenter: methodes
2. Affiner un LLM (encoders

Pour le D-Day , d ' accord , mais pour une remise de décoration , inutile , percentage of sentences containg unamed sources
- 6%

S agace un collaborateur. I
|

A e Sy 25 i o a5 . 5% 3 s
Certains visiteurs du soir | ' ont vu éteindre lui-méme la lumiére au palais, O
-

alors qu ' il les raccompagnait. . . L ' obsession du détail est plutot 4% .

rassurante dans | ' organisation de | ' Etat, mais il ne faut pas faire rentrer

les Francais dans la cuisine ,

estime un communicant. Beaucouﬁ estiment ainsi ﬁu
-'..-,”: - KTl '\,-"\-

.
. . . - . taw
"un sommet fut atteint lors de | ' interview menée par Jean-Jacques Bourdin P «.,.;. *’7'..\,1 N A/

. s 1
) :o: . :".'f"‘. N
e RTINS '/ Y .‘.',

e T T e U Bl

, pour le deuxiéme anniversaire de son élection , et surtout du dialogue

T T T T

T T ;
L . L ) 1950 1960 1970 1980 1990 2000 2010
organisé a cette occasion entre le président et les auditeurs de RMC .

Shen 2024



S'augmenter: methodes

2. Affiner un LLM (encoders)

Des centaines d'exemples, et ce nest que le debut
- Le climato-scepticisme dans la presse (Luo et al., 2020)
- Le "populisme” dans les discours présidentiels (Bonikowski et al., 2022)
- Les groupes sociaux des partis politiques (Licht, Scepanzski, 2025)
- Le genre dans les sciences sociales (Boelaert et al.. 2025)
- Ce qu'on dit aux élus (Claesson, 2025)



https://arxiv.org/pdf/2010.15149
https://scholar.google.com/citations?view_op=view_citation&hl=fr&user=5PJP6-4AAAAJ&citation_for_view=5PJP6-4AAAAJ:UeHWp8X0CEIC
https://www.econstor.eu/handle/10419/285339
http://osf.io/preprints/socarxiv/qamux_v3

S'augmenter: methodes

Dans les deux derniers cas, il faut toujours un protocole de validation

Phrase Machine Expert
Une source proche du pouvoir rapporte que Off off
Selon un cadre de la majorité Pas Off Off X
L’histoire du parti faite de départs Pas Off Pas Off
Un ministre, qui veut rester anonyme, affirme que off off



Des opportuniteés a différents niveaux



Des opportuniteés a différents niveaux

De maniere rapide, simplifiée, et veérifiahle, on ohtient une annotation



Des opportuniteés a différents niveaux

1. Des données de choix

Des données préparées pour la recherche
- (Choix des categories
- Choix du périmetre

(Boelaert et al, 2025)



https://osf.io/preprints/socarxiv/qamux_v3/

Des opportuniteés a différents niveaux

2. Ge que permet le nombre

e [es donneées plus granulaires, pour varier d'échelle
e [t sion peut tout analyser, [a fin du probleme de la représentativite?




Des opportuniteés a différents niveaux

3. Latténuation d’oppositions classiques

e [nternalisme et externalisme
e (uali, quanti, ... et ordi?



Des difficultés, qui varient selon les outils



Des difficultés, qui varient selon les outils

Des compeétences techniques, malgre une barriére abaisseée

- Savoir coder (un peu)
- Connaitre les possibilites, les bonnes pratiques

https://www.css.cnrs.fr/active-tigger/ = N\



Des difficultés qui varient selon les outils

Des coiits importants

- Puissance de calcul (besoin potentiel de GPU, et de spécialistes)

- Impact énergetique et écologique (Luccioni et al, 2024)
- Qui varient radicalement d’un outil a l'autre

12. Les modeles utilises sont des « pefits »
modeles de langage, non génératifs. Pour
chaque tache d'annotation, nous avons com-
biné les predictions de plusieurs modeles
differents afin d'ameliorer la fiabilite (appren-
tissage ensembliste). Le cout carbone est
difficile a estimer, mais il est probablement
de moins de 40 grammes de CO2 pour
[ensemble de fenquete. Les donnees ont été

(Boelaert et al, 2025)



https://osf.io/preprints/socarxiv/qamux_v3/

Des difficultés qui varient selon les outils

Protection des données

- Les données identifiantes ou propriétaires ne peuvent étre transférées a un
service tiers
- Dans bien des cas de SHS, les traitements doivent donc étre faits en interne




Des difficultés qui varient selon les outils

Réplicabilite des résultats

- Modeles fermes empéchent la replicabilite (Barrie et al., 2024)
- Modeles ouverts sont stochastiques, donc pas de replicabilite parfaite
- ..mais si bien fait, une chance pour la réplication? (Stuhler et al., 2025)



https://arthurspirling.org/documents/BarriePalmerSpirling_TrustMeBro.pdf
https://journals.sagepub.com/doi/full/10.1177/00491241251336794?casa_token=7q0oxhVfSHEAAAAA%3AMhpt2S5ubD0NusllkkSPUMZqvAbodE2OnUBFx6E0sdKV0j5suUQzdtCiOjSVv6lkPLYanQRoO7XGl8w4

Des difficultés qui varient selon les outils

Qui s’ajoutent aux prohlemes bhien connus des LLMs

- Quelles données, obtenues comment ? T
- Transformations brutales du marche du travail

How to Fight

Big Tech’s Hype

and Create the

Future We Want

EMILY M c ; N
BEXDER 3
& :
ALEX A
HARKA 3 {




Des difficultés qui varient selon les outils

Exemples

Usage

Taches

Fonctionnement
Facilité d’usage

Performance

Colt énergétique
Protection des données

Réplication

Encoder
BERT

Ordinateur personnel, serveur
local

Classification de texte

Annotation d’exemples
Relativement simple

SOTA sur la classification, pas
d’extraction d’information

Limité
Bonne (locale)

Aisée

Décoder, ouvert
Llama, Mixtral, Qwen, EuroLLM

Serveur local, API

Classification de texte; extraction
d’informations diverses

Prompt; prompt + exemples
Simple

Variable mais potentiellement trés
bon

Important a trés important
Bonne si stockage local

Possible, sous contraintes

Décodeur, fermé
chatGPT, Aya, Claude

API

Classification de texte; extraction
d’informations diverses

Prompt; prompt + exemples
Simple

Variable, souvent trés bon

Important a trés important
Limitée a nulle

Impossible



Conclusion: s'augmenter



Conclusion: s'augmenter

e Un debat ancien : les machines et le travail



Conclusion: s'augmenter

e Undebat ancien : les machines et le travail
e Remplacer, ou augmenter?
o Doug Engelbart, the Internet and "The Augmentation Research Lab’

"Increasing the capability of a man to approach a complex problem

situation,to gain comprehension to suit his particular needs, and to
e 08rIVe Solutions to problems.” (Engelbart, Augmenting Human Intellect,
1962).




Conclusion: s'augmenter

e Undebat ancien : les machines et le travail
e Remplacer, ou augmenter?
e |es conditions de 'augmentation



Slides disponibles sur demande
Tutoriels, mateériel disponibles sur www.css.cnrs.fr

Annoter sans difficultes? Activeligger!


http://www.css.cnrs.fr

