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● L’IA s’immisce partout… même en sciences sociales

Introduction 



● L’Intelligence artificielle s’immisce partout… même dans les sciences
● Quid de l’analyse de contenu ?

○ Un domaine ancien
○ Deux déclinaisons
○ Un réinvestissement depuis peu, porté par les LLMs

Introduction 



● L’Intelligence artificielle s’immisce partout… même dans les sciences
● Quid de l’analyse de contenu ? 
● Que peuvent les LLMs ?

○ Des avancées importantes
○ Différentes dimensions : exploration, annotation, extraction d’information
○ Des limites, et des critiques

Introduction 



Introduction 

● Cette présentation
○ Une présentation critique des approches disponibles
○ Argument: sous conditions, il est possible à la chercheuse de s’augmenter

■ Annoter/extraire avec ~ le même niveau de précision
■ Le faire à une échelle bien plus grande
■ Le faire sans se déqualifier



1. L’affaire n’est plus dans le sac
2. S’augmenter : méthodes
3. Des opportunités à différents niveaux
4. Des difficultés, selon les outils
Conclusion: S’augmenter?
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● Le langage pour objet, une histoire ancienne (Weber, 1910; Berelson, 1952)

L’affaire n’est plus dans le sac

https://www.persee.fr/doc/reso_0751-7971_1992_num_10_51_1928


● Le langage pour objet, une histoire ancienne (Weber, 1910; Berelson, 1952)
● Différentes approches, mais un point commun : l’hypothèse du “sac de mots”

L’affaire n’est plus dans le sac



L’affaire n’est plus dans le sac

Phèdre Hippolyte Mickey Minnie aime

Phèdre aime Hippolyte 1 1 0 0 1

Mickey aime Minnie 0 0 1 1 1



L’affaire n’est plus dans le sac

● Un point commun : l’hypothèse du “sac de mots”
○ “A shocking hypothesis” (Grimmer and Stewart, 2013)
○ D’indéniables succès

■ Décomptes (Moretti), co-occurences (Reinert), stat textuelle (Lebart)
■ Analyses thématiques [Blei & Di Maggio, 2013]
■ Stylométrie [Mosteller, 2012]
■ Réseaux sémantiques (Rule et al., 2015)
■ …

https://www.cambridge.org/core/journals/political-analysis/article/text-as-datathe-promise-and-pitfalls-of-automatic-content-analysis-methods-for-politicaltexts/F7AAC8B2909441603FEB25C156448F20
https://litlab.stanford.edu/assets/pdf/LiteraryLabPamphlet9.pdf
https://web.archive.org/web/20180411091701id_/http://lexicometrica.univ-paris3.fr/jadt/jadt2008/pdf/reinert.pdf
https://books.google.fr/books?hl=fr&lr=&id=24nvLSkVcJsC&oi=fnd&pg=PP3&dq=lebart+salem&ots=jkqwd-W133&sig=qEm3I-G74zVTLqZLUA0F4sClwXM&redir_esc=y#v=onepage&q=lebart%20salem&f=false
https://www.sciencedirect.com/science/article/abs/pii/S0304422X13000661?casa_token=tQSD8dhc8PkAAAAA:JWyB9PTI8e70nfErGa1UXeHzYSTEnJU2EEfz2YJX05eqZHtYQZoP69SEQWra0WYL5rDaQ_fvS9U
https://www.tandfonline.com/doi/abs/10.1080/01621459.1963.10500849
https://www.pnas.org/doi/abs/10.1073/pnas.1512221112


L’affaire n’est plus dans le sac

Brève histoire de l’analyse de contenu (textuel)
● Un point commun : l’hypothèse du “sac de mots”

○ “A shocking hypothesis” (Grimmer and Stewart, 2013)
○ D’indéniables succès
○ Mais des limites

- Ordre
- Polysémie
- Et plus généralement, granularité

https://www.cambridge.org/core/journals/political-analysis/article/text-as-datathe-promise-and-pitfalls-of-automatic-content-analysis-methods-for-politicaltexts/F7AAC8B2909441603FEB25C156448F20


L’affaire n’est plus dans le sac

Les Transformers, une représentation alternative du langage



L’affaire n’est plus dans le sac

Les Transformers, une représentation alternative du langage
● Une architecture, basée sur des réseaux de neurones profonds
● Au coeur des principales technologies actuelles

- Generative Pretrained Transformers (GPTs), BERT
- Utilisés pour le texte, l’image, le son



L’affaire n’est plus dans le sac

Les Transformers, une représentation alternative du langage
● Une architecture basée sur des réseaux de neurones profonds (Vaswani, 2017)
● Au coeur des principales technologies actuelles
● Une nouvelle manière de représenter le langage

○ Auto-attention : chaque mot a accès à tous les mots (précédents)
○ Nombreuses couches successives : contextualisation

https://proceedings.neurips.cc/paper/2017/hash/3f5ee243547dee91fbd053c1c4a845aa-Abstract.html


L’affaire n’est plus dans le sac
Les Transformers, une représentation alternative du langage
● Une architecture basée sur des réseaux de neurones profonds (Vaswani, 2017)
● Une nouvelle manière de représenter le langage
● D’une analyse lexicale à une sémantique du langage



S’augmenter: méthodes



Deux grandes approches
S’augmenter: méthodes



Deux grandes approches
1. Prompter un LLM (decoders)

Utiliser des IA génératives

S’augmenter: méthodes



S’augmenter: méthodes
Deux grandes approches
1. Prompter un LLM (decoders)

Utiliser des IA génératives



S’augmenter: méthodes
1. Prompter un LLM (decoders)

Classification de texte, mais aussi extraction d’information

(Stuhler, Dang Ton, Ollion, 2025)

https://journals.sagepub.com/doi/10.1177/00491241251336794


S’augmenter: méthodes
2. Affiner un LLM (encoders)
Entraîner un modèle pour qu’il sache classifier comme le ferait la chercheuse



2. Affiner un LLM (encoders)
Entraîner un modèle pour qu’il sache classifier comme le ferait la chercheuse
● Annotation manuelle d’exemples (positifs, négatifs), en quantité raisonnable
● Qu’on donne ensuite au modèle pour “l’affiner”
● Et auquel on demande de prédire

Preuve: (Do, Ollion et Shen, 2022)

S’augmenter: méthodes

https://scholar.google.com/citations?view_op=view_citation&hl=fr&user=5LZMtfYAAAAJ&citation_for_view=5LZMtfYAAAAJ:YsMSGLbcyi4C


2. Affiner un LLM (encoders)
Ex: Déterminer les éléments d’un article de 
presse qui introduisent des propos “non 
attribués” (Shen, 2024)

S’augmenter: méthodes



S’augmenter: méthodes

Shen 2024

2. Affiner un LLM (encoders)



2. Affiner un LLM (encoders)
Des centaines d’exemples, et ce n’est que le début

- Le climato-scepticisme dans la presse (Luo et al., 2020)
- Le “populisme” dans les discours présidentiels (Bonikowski et al., 2022)
- Les groupes sociaux des partis politiques (Licht, Scepanzski, 2025)
- Le genre dans les sciences sociales (Boelaert et al., 2025)
- Ce qu’on dit aux élus (Claesson, 2025)
- …

S’augmenter: méthodes

https://arxiv.org/pdf/2010.15149
https://scholar.google.com/citations?view_op=view_citation&hl=fr&user=5PJP6-4AAAAJ&citation_for_view=5PJP6-4AAAAJ:UeHWp8X0CEIC
https://www.econstor.eu/handle/10419/285339
http://osf.io/preprints/socarxiv/qamux_v3


Dans les deux derniers cas, il faut toujours un protocole de validation

S’augmenter: méthodes



Des opportunités à différents niveaux



De manière rapide, simplifiée, et vérifiable, on obtient une annotation 

Des opportunités à différents niveaux



Des opportunités à différents niveaux

1. Des données de choix
Des données préparées pour la recherche

- Choix des catégories
- Choix du périmètre

(Boelaert et al, 2025)

https://osf.io/preprints/socarxiv/qamux_v3/


Des opportunités à différents niveaux

2. Ce que permet le nombre
● Des données plus granulaires, pour varier d’échelle
● Et si on peut tout analyser, la fin du problème de la représentativité?



3. L’atténuation d’oppositions classiques
● Internalisme et externalisme
● Quali, quanti, … et ordi?

Des opportunités à différents niveaux



Des difficultés, qui varient selon les outils



Des compétences techniques, malgré une barrière abaissée
- Savoir coder (un peu)
- Connaître les possibilités, les bonnes pratiques

Des difficultés, qui varient selon les outils

https://www.css.cnrs.fr/active-tigger/



Des difficultés qui varient selon les outils

Des coûts importants
- Puissance de calcul (besoin potentiel de GPU, et de spécialistes)
- Impact énergétique et écologique (Luccioni et al., 2024)
- Qui varient radicalement d’un outil à l’autre

(Boelaert et al, 2025)

https://osf.io/preprints/socarxiv/qamux_v3/


Des difficultés qui varient selon les outils

Protection des données
- Les données identifiantes ou propriétaires ne peuvent être transférées à un 

service tiers
- Dans bien des cas de SHS, les traitements doivent donc être faits en interne



Des difficultés qui varient selon les outils

Réplicabilité des résultats
- Modèles fermés empêchent la réplicabilité (Barrie et al., 2024)
- Modèles ouverts sont stochastiques, donc pas de réplicabilité parfaite
- … mais si bien fait, une chance pour la réplication? (Stuhler et al., 2025)

https://arthurspirling.org/documents/BarriePalmerSpirling_TrustMeBro.pdf
https://journals.sagepub.com/doi/full/10.1177/00491241251336794?casa_token=7q0oxhVfSHEAAAAA%3AMhpt2S5ubD0NusllkkSPUMZqvAbodE2OnUBFx6E0sdKV0j5suUQzdtCiOjSVv6lkPLYanQRoO7XGl8w4


Qui s’ajoutent aux problèmes bien connus des LLMs
- Quelles données, obtenues comment ? 
- Transformations brutales du marché du travail

Des difficultés qui varient selon les outils



Encoder Décoder, ouvert Décodeur, fermé

Exemples BERT Llama, Mixtral, Qwen, EuroLLM chatGPT, Aya, Claude

Usage Ordinateur personnel, serveur 
local

Serveur local, API API

Tâches Classification de texte Classification de texte; extraction 
d’informations diverses

Classification de texte; extraction 
d’informations diverses

Fonctionnement Annotation d’exemples Prompt; prompt + exemples Prompt; prompt + exemples

Facilité d’usage Relativement simple Simple Simple

Performance SOTA sur la classification, pas 
d’extraction d’information

Variable mais potentiellement très 
bon

Variable, souvent très bon

Coût énergétique Limité Important à très important Important à très important

Protection des données Bonne (locale) Bonne si stockage local Limitée à nulle

Réplication Aisée Possible, sous contraintes Impossible

Des difficultés qui varient selon les outils



Conclusion: s’augmenter



● Un débat ancien : les machines et le travail

Conclusion: s’augmenter



● Un débat ancien : les machines et le travail
● Remplacer, ou augmenter?

○ Doug Engelbart, the Internet and "The Augmentation Research Lab"
"Increasing the capability of a man to approach a complex problem 
situation,to gain comprehension to suit his particular needs, and to 
derive solutions to problems." (Engelbart, Augmenting Human Intellect, 
1962).

Conclusion: s’augmenter



● Un débat ancien : les machines et le travail
● Remplacer, ou augmenter?
● Les conditions de l’augmentation

Conclusion: s’augmenter



Slides disponibles sur demande
Tutoriels, matériel disponibles sur www.css.cnrs.fr 

Annoter sans difficultés? ActiveTigger!

Merci!

http://www.css.cnrs.fr

